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Za g volíme některou z linkovacích funkcí, takže dostáváme

ηj(x) = g1(γj(x)) = Φ−1(γj(x)) (j=1, . . . , k−1) probitový model (2.9)

ηj(x) = g2(γj(x)) = log
(

γj(x)

1−γj(x)

)
(j=1, . . . , k−1) logistický model (2.10)

ηj(x) = g3(γj(x)) = log[− log(1−γj(x))] (j=1, . . . , k−1) komplementární log-log model
(2.11)

ηj(x) = g4(γj(x)) = − log[− log(γj(x))] (j=1, . . . , k−1) log-log model (2.12)

Neznámé parametry θ1 ≤ θ2 ≤ · · · ≤ θk−1 se také nazývají dělícími body (cutoff points,
thresholds).

Nejčastěji se používá druhý model s logistickou linkovací funkcí. Pokud si situace žádá
rozlišení, používá se v případě binární proměnné místo názvu logistická regrese termín
binární logistická regrese a v případě ordinální proměnné ordinální logistická regrese.

Ordinální logistický model se také nazývá model s proporcionální šancí (proportional-
odds model), protože podíl šancí

γj(x1)/(1− γj(x1))

γj(x2)/(1− γj(x2)
= exp {−βT(x1 − x2)} pro j = 1, . . . , k − 1

nezávisí na výběru kategorie j .

Na následujícím obrázku se budeme snažit ilustrovat, jak se s měnícími hodnotami regre-
sorů x = (x1, . . . , xm)

T mění hodnoty π1(x), . . . , πk(x) a tím i hodnoty

γ1(x) = π1(x)

γ2(x) = π1(x) + π2(x)

...
γk−1(x) = π1(x) + · · ·+ πk−1(x)

γk(x) = π1(x) + · · ·+ πk(x) = 1
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Hustoty latentní proměnné Z při různých hodnotách x v případě logistického rozdělení.


